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Trastornos severos del habla: % Interfaces cerebro-ordenador: d Sobre este trabajo:
* Enfermedades neurodegenerativas, €.  Dispositivo neuromorfico para el control * Proponemos sistema BCI para

ELA (2-3 casos x 100k habitantes). de dispositivos externos usando senales sintesis/decodificacion del habla a partir
* Dano cerebral, ej. ictus (120.000 al ano en cerebrales. del EEG.

Espana.  Ejemplos: control de protesis, cursor en * Evaluado en sujetos sanosy pacientes
 Cognicidn intacta un PC, silla de ruedas, etc. epilépticos con electrodos profundos.
 Sistemas de comunicacion AAC: lentos, * Deletreador P300: lentos (~3 pals./min) y  Resultos preliminaries muy

basados en tableros. dificil de aprender a controlarlos. prometedores.

METODO RESULTADOS

PROCEDIMIENTO EVALUACION EXPERIMENTAL
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Figura 1. a) Preprocesamiento de sefiales EEG. b) Preprocesamiento de sefiales de audio
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u ) - Overt speech Tabla 1. Detalles del dataset.
Tarea N° Participantes
Estereoencefalografia (SEEG) Brain Products: actiCAP + 28 Silabas - 15 personas neurotipicas

actiCHamp - - . ‘ . : . . - - 9 pacientes epilépticos
75" Covert h . . - ;.

64 canales - OYerT Sbese Denomiacién de - 15 personas neurotipicas
o ot oa S A MERAAE N | 1ot gl D el palabras - 9 pacientes epilépticos
MR A i 2 dhant Vocales - 6 personas neurotipicas.
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Silabas CV [95 SI'.] 5vocales x 19 consonantes Figura 3. Sefiales EEG para habla en voz alta (overt) e imaginada (covert).
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Figura 5. Métrica STGI obtenida por Neurolnhcept para cada participante.

Figura 4. Comparativa de espectrogramas obtenidos por diferentes modelos de DNN.
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Tabla 2. Resultados objetivos para diferentes modelos de ML.
0.94
750 ms 10001500 55 Modelo PCC STGI
= ms
1000-1500 ms g 090 Regres. lineal 0.70 -
2000 ms gose FCN (DNN) 0.89  0.39
1500 ms s CNN 0.90  0.48
0.841 . .
0.82 Neurolncept 0.92 0.50
500 ms

0.80
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Figura 6. Correlacion de Pearson obtenida por
Neurolncept para cada participante.

Conclusiones: Limitaciones del estudio: '-' Trabajo futuro:

* Necesidad de mejores sistemas de * Dataset pequeno con pocos 2w °* Abordar el problema de pocos datos en
comunicacion alternativa. participantes. N HEE entrenamiento (gj. pre-entranamiento).

 Solucioén propuesta: Sistema BCI que * Tareas experimentales simples (no habla  Disenartareas mas complejas.
decodifica la voz a partir del EEG. espontanea). e Sintesis/Decodificacion del habla en

* Resultados preliminares muy  Variabilidad entre sesiones en EEG no tiempo real.

esperanzadores: hasta 96% correlacion. Invasivo.
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